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[참고자료]
- Pytorch tutorials 페이지
- Pytorch docs 페이지
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학습을위해필요한것들

Introduction

입력 결과
Neural networks

고양이

학습 과정(Back propagation)

- Pytorch에서 기본적으로 제공해 주는 dataset

- 쉽게 접하는 내용들은 보통 네트워크와 학습에 관한 부분을 담고 있다.

- 단순 Classification 데이터 처리하기



4

학습을위해필요한것들

Introduction

입력 결과
Neural networks

학습 과정(Back propagation)

- 내가 원하는 데이터로 학습을 하고 싶다면?

그래서 이번 세미나는
- Custom dataset class 만드는 방법
- 네트워크 구성하는 코드 작성 방법
- 학습하는 코드 작성 방법

- 단순 Classification 데이터 처리하기
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Custom datasets

Dataset 만들기

- Pytorch에서 기본적으로 제공해 주는 dataset

<Datasets의 조건>
1. Dataset ‘Class’로 생성 해야됨.
2. len(dataset) 함수로 dataset의 크기를 받을 수 있어야 함.
3. dataset[i]로 i번째 dataset에 접근 할 수 있어야 함.
4. 필요한 transform class를 구현 해야 함.

 기본 dataset 사용법

- 학습을 위한 입력 데이터의 변환 정보.
- 일단, toTensor()는 반드시 필요하다.(뒤에 설명)

Batch 크기

기타 설정

- Custom dataset을 만드는 것은?

DataLoader 함수에 입력될
Datasets을 만드는 것

Test set

Train set

다운로드

Train, Test 구분
데이터 저장 위치

변환 정보
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Dataset class

Dataset 만들기

- class EdgeTestDataSet()

<Datasets의 조건>
1. Dataset ‘Class’로 생성 해야됨.
2. len(dataset) 함수로 dataset의 크기를 받을 수 있어야 함.
3. dataset[i]로 i번째 dataset에 접근 할 수 있어야 함.
4. 필요한 transform class를 구현 해야 함.

• __len__()과 __getitem__()을 재정의

<Input> <Output>

• 클래스 생성자에서 필요한 정보 저장.

1. source_file_names : 사용할 파일명 목록
2. source_image_dir : 입력 파일 위치
3. result_image_dir : 정답 파일 위치
4. transform : 입력 파일 변환 정보.

• Torch.utils.data의 Dataset class 상속

• __getitem__() 재정의

- 입력된 idx 값에 해당하는 값 출력
- 결국, 원하는 값들이 정리된 형태로 반환 되도록 한다.
- 입력과 출력이 1:1 관계일 필요가 없다.

<Faster R-CNN>
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Transform class

Dataset 만들기

<Datasets의 조건>
1. Dataset ‘Class’로 생성 해야됨.
2. len(dataset) 함수로 dataset의 크기를 받을 수 있어야 함.
3. dataset[i]로 i번째 dataset에 접근 할 수 있어야 함.
4. 필요한 transform class를 구현 해야 함.

- 데이터를 학습에 적합한 형태로 변환하는 과정
- torchvision.transforms에 기본적으로 제공해주지만, 원하는 변환이 없으면 따로 생성해 준다.

- 또한, torchvision.transforms PIL Image로 동작하거나 Tensor Image로 동작하기 때문에 순서에 맞춰 transform function을 사용해야 한다.

• torchvision.transforms.CenterCrop()
• torchvision.transforms.ColorJitter()
• torchvision.transforms.Grayscale()
• torchvision.transforms.Pad()
• torchvision.transforms.RandomAffine()
• etc....

- Custom Transform class 예시(Grayscale)- Transform class
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Transform class

Dataset 만들기

<Datasets의 조건>
1. Dataset ‘Class’로 생성 해야됨.
2. len(dataset) 함수로 dataset의 크기를 받을 수 있어야 함.
3. dataset[i]로 i번째 dataset에 접근 할 수 있어야 함.
4. 필요한 transform class를 구현 해야 함.

- Tensor가 데이터를 다루는 특성에 의해 반드시 필요한 과정

- ToTensor Transform class

- 앞서 과정에서 불러온 영상의 저장 순서와 Tensor가 다루는 영상의 저장 순서가 다르다.

 Transpose를 이용해 데이터의 저장 형태 변경.
 (0,1,2) -> (2,0,1) 순서로 변경.

- 채널이 1개인 영상도 채널 정보가 있어야 한다.

 (500,500)의 크기를 갖는 1채널 영상의 크기는 (500,500)이 아니라. (500,500,1)로 저장 되어 야 한다.

- Tensor로 변환해 저장.
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Custom data load

Dataset 만들기

- 학습 데이터 불러 오기 예시

- Custom 학습 데이터 불러 오기 예시
Neural networks

 DataLoader에서 출력되는 데이터의 형태는 [Batch_size, 입력 영상의 채널, 영상 높이, 영상 너비] 이다.
 즉, 학습이 끝나고 테스트를 할 때도 이 형식에 맞춰 4개 상의 데이터를 사용해야 한다.
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Network class

Network 만들기

Neural networks

- Network 클래스 생성하기

- 각 레이어가 저장될 공간 생성

- 각 레이어가 어떻게 구성되어 있는가에 해당하는 정보.
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Training

학습하기

- Network 불러오기

- Loss function 선택하기

• torch.nn.L1Loss()
• torch.nn.MSELoss()
• torch.nn.CrossEntropyLoss()
• torch.nn.CTCLoss()
• torch.nn.NLLLoss()
• torch.nn.PoissonNLLLoss()
• etc..

- Optimizer선택하기

• torch.optim.Adam()
• torch.optim.RMSprop()
• torch.optim.SGD()
• etc..

1. 학습에 사용할 데이터 불러오기

3. 네트워크 출력 구하기

4. Loss 구하기

- 학습을 위한 코드 구성

2. Optimizer parameter 초기화

• Gradient 정보.

5. Network parameter 업데이트
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Over-view

학습하기

입력 결과
Neural networks

학습 과정(Back propagation)



13

학습결과

결과

- unsplash.com에 올라온 사진을 이용해 학습

• 고화질 영상을 (500,500)으로 잘라 사용.
• 총 15,018장의 영상 사용.

• 정답은 각 잘린 영상의 sobel 결과 영상을 사용.
• 정답 영상의 크기는 (498,498)

- 학습 결과
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